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#AhoraMasQueNuncaEnFamilia ol Fam i l i Q
El estigma (irracional) del Agra

La sociologa Alba Méndez sefiala que en el discurso ptiblico se destacan las noticias negativas del
barrio y se ignoran sus fortalezas

Enrigue Carballo

A CORUNA SOCIEDAD

La zona cero del coronavirus en A
Coruna esta en el Ventorrillo, Sagrada
Familia, Agra y Os Mallos

M. DE LA CHICA / A. MAHIA

El Agra do Orzan es el barrio donde mas
se incumple el confinamiento

ALBERTO MAHIA



_ Procedencia dos
AIMeE contaminantes

Agencia Estatal de Meteorologia
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Un método de regresién lineal para el prondstico de |a calidad del aire en A Coruiia.

El objetivo del trabajo seria poner a punto un método muy sencillo para pronosticar para hoy la
concentracion media (microgramos/m®) de un cierto contaminante a partir de las medidas
efectuadas de ese contaminante ayer y de unos pocos pardmetros meteoroldgicos. Buscaremos
entre los predictores y la variable que se predice un modelo del tipo (regresion lineal):

y=a+fy-xy+fz- x4+ Xy

Aunque se pueden utilizar valores horarios, parece mas sencillo trabajar con medias diarias. Las
variables “predictoras” podrian ser el mes del afio, el dia de la semana, el dato de contaminacion
medido el dia anterior y un conjunto de variables meteoroldgicas (temperatura, direccion y
velocidad del viento, humedad, etc).

El ajuste del modelo se haria con datos histéricos (dos afios serian suficientes) utilizando, por
ejemplo, la funcidn ESTIMACION.LINEAL de Excel. Una vez obtenidos los parametros del ajuste
(e, By, ..., fy) se podrian realizar los prondsticos basdndose en variables meteorolégicas
previstas y en el valor medido el dia precedente. Como todos los prondsticos, hay que verificar
su validez mediante algun indice objetivo. Lo mas sencillo es utilizar el coeficiente de correlacidn
entre nuestro prondstico y los valores reales medidos, que también puede calcularse facilmente
con Excel.

Los datos de contaminacién de Corufia pueden obtenerlos en

http://coruna.es/infoambiental/es/calidad-del-aire/red-de-vigilancia.html

en concreto de las estaciones de Santa Margarita y Castrillon. En este enlace hay, ademas,
mucha informacidn divulgativa para familiarizarse con el terma de la calidad del aire. Los valores

previstos de las variables meteoroldgicas pueden encontrarlos en

Para la puesta a punto del modelo se necesita un buen nimero de dates histéricos y nosotros
les facilitariamos los registros necesarios para simplificarles el trabajo.

Lo mejor seria que trabajaran justo con las variables que aparecen en el prondstico municipal
de Aemet para Corufia (junto con los datos medidos y tal vez algun parametro del tipo “dia de
la semana”) y fueran probando cudles aportan algo al prondstico, aunque sea simplemente
mediante la prueba de eliminar una y ver qué pasa.

Verdn que la variable determinante es el valor registrado ayer (un modelo autorregresivo
funciona aceptablemente) y seguramente el resto de las variables va a aportar mucho menos.
Pero simplemente el hecho de estudiarlas y descartarlas, o no, ya resultaria interesante.
También pueden comprobar que no todos los contaminantes se comportan igual de bien.
Pueden trabajar con algunas de los siguientes: ozono, dxidos de nitrdgeno, didxido de azufre y
material particulado de menos de 10 micras (PM10) y de menos de 2.5 micras (PM25). Los
mejores resultados se suelen obtener con el ozono, los peores con el didxido de azufre.

O proxecto

AIMeE

Agencia Estatal de Meteorologia

y=a+f-x+ x4+ B, xy

O noso agradecemento a Rafael
Sanchez Gonzalez e a José Maria
Pascual Rodriguez, membros da
delegacion de AEMET A Coruiia,
pola sua colaboracion e apoio.



Orixe dos datos
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VARIABLES

VARIABLES

METEOROLOXICAS | CRONOLOXICAS

[ Variables ]

CONTAMINANTES

Humidade media (%)

Data

Dia da semana

Mes

Direccion do vento
(graos = sen, cos)

PM10

NO:2
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[ Reunién con AEMET ]




[ Ferramentas empregadas ]
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[Obxectivos]

- Elaborar un proxecto, en todas as suUas fases, no que
se demostre a importancia da Estatistica e a sOa

aplicacion na vida real.

- Analizar e prognosticar a calidade do aire na Coruna.
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NO2

@ 502 1,66E-03*x + 3,49 R*=0

Comparando contaminantes

30,0

20,0 o

® PM10 1,14*x + 0,0341 R? = 0,952
50,0

o9
\e

PM10

® NO2 0,977*x + 10,3 R? = 0,273

20,0

35,0

PM2,5

PM2,5
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[Anélise do PM2,5 ]

PM2,5 fronte a PM10D-1 PM2,5 fronte a TMEDIA

® == 0597'x + 2,86 R* = 0,488 ® = 17E-03x+904R*=0
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PM25
PM25

10

PM10D-1

TMEDIA

As mellores relacions lineais do PM2,5 son:
» Moi boas con PM2,5D-1 e PM10D-1, con valores de R? proximos a 0,5.

» Significativas coa velocidade do vento (VEL) e NO,D-1, con valores de R?

proximos a 0,2. .



[ NO, no confinamento]

Comparacion do NO2 nas catorce semanas anteriores, posteriores e
durante o confinamento

B =ntes confinamento ] confinamento [ despois confinamento

200,0

200,0

100,0

0,0
luns martes MErcores MNOWES venres sabado domingo
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VARIABLES COEFICIENTES

[Regresién lineal multiple ]

Intercepcion 9,070
X1 Dia da semana 0,081
X2 Mes -0,020
X3  TMEDIA -0,110

X6 VEL-senDIR -0,015 -

Xsg PM2,5D-1 0,609 15




[ PM2,5 e a sua predicidon ]

PM25 e Predicion

== PN25 == Predicidn
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y =9,070 + 0,081x, — 0,020x, — 0,110x5 + 0,002x, — 0,332X5; — 0,015x; — 0,015%-, + 0,609x4
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SO

738

230

PM2,5
940

88

PM10

593

428

[Calidade do aire da Coruﬁa]

03

979

51

NO

1030

CATEGORIA DO
INDICE

Boa

Razoablemente

boa

Reqular

Moi desfavorable

Extremadamente
desfavorable
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Medidor de CO, ]

VA S
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Evolucion da concentracion de CO2

Datos do medidor de CO,

4.000,00

3.000,00

co2

2.000.00

1.000,00

0.00

TEMPO (cada 30 segundos)

Promedios, Minimos, Mediana e Moda

B Promedios [l Minimos Mediana [l Moda
800
625,0
588,2
600 5547
504,7 l
416 416 416 416 416 416 416 !1.16
o 400
o]
o
200
0
26/04/21 27/04/21 28/04/21 29/04/21
DATA

19



[ Conclusions ]

® Gustoulles traballar en grupo.

® Despois do susto inicial de ver tantos datos, alegroulles
saber que foron quen de traballar con eles.

® Foi un traballo interdisciplinar:
- Quimica: cofiecementos dos contaminantes e
lexislacion legal
- TIC: coflecementos informaticos
- Club de Ciencias: construcion do medidor de CO,
- Galego: redacciéon do proxecto
- Matematicas
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[Conclusi()ns especificas]

® A mellor relacion lineal esta entre PM2,5 e PM10.

® Son boas relacions as dos contaminantes cos datos do seu dia
anterior (modelo autorregresivo).

® Durante o confinamento:
- 0S niveis de PM2,5, PM10 e O, subiron,
- 0s de NO, baixaron,
- 0s de SO, mantivéronse.

® Os datos de contaminantes na Coruia mantéfiense case
sempre en indices moi bos ou razoablemente bos.

® O instituto non sobrepasa os niveis de CO, recomendables.
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